%2 X ERAT C LT h



-1
~|
-
AT

RERE

1,2,3,4,50FHEIZ, (1 +2+3+4+5)/5=3

n

H=—
nio

n

1 XX+t x,
2% =

1,2,3,4,50 (F1R) 281 2.5

(FR) DB o2 = n_ilz(xi 2
i=1

1,2,3,4,5N1Z#{FZE131.58

(™M) EERE

o =

V

n
) w2
n—1. Xi—H
1=1



92 BT L S E BT OE L
. BE BRI

¢ I DDEH. TREBIERD 5356T L.
ININDEBDF), TR EEHE LS

AN
000000000 0O E¥(F— %)
t 1@

© BB
« Z2LEBMRIE. BHEROLH I LOEIDOLEHTHEEMEHK
DIRET (BB )2 EZ S
e« ERDDMWIE. BHEOLH =T LOEIDOLEHTHEERD R
A7 DR EEZ S

PPN > ERE
EXRDRAT




BEERLIR? BRECKREVOSHIQERZES

=

&

BRECBED2ODEHN S, HILWEREZES LTI
EDEIBTILDONFEZSNETLLIN?



TTNEB (&R, BRE)NSHELEBMHAORETI)Z2HES

; RKDOKFTX
K& e
/./
o
° //',
Yo
°.,
‘//// ‘i
o ®
5K

m—w‘omo

%

MK, BREFEWV BN &<, REIREW




TNEB (K. RE)VDSHELRER(RIAIL)%21ES

(£

®
\ ®

N\

\
\
\
\’\ ‘
R o

® .
® i o \\\
! \ Z 7’( }b
o ° R
&
“—

D —

MK, REIZEW BN &< REIIEW



E XD AL D ER

| EXKD

e o (EOKEF
\\ ‘ ///
\\\. /// °
\\ /I/‘
o <
o /// E N At o~ S
® //‘ ‘E \\\ %ZEEZ/Z]\
b a (RFA L)
H&
%1 EHH o000 b000o SEAK E N

E Ve 2] QUMD HEHITL




B -AREBBYEEDT—F XDE
o BIERD
e o (KOKE
\\ o //’
\\\ .\,/,’ °
® ,’/ .i \\ e o
o ® | N\ F2ERZ
| (Z94 L)
i g &

FEIEND — 000000000 0—— /i) K=\

E2FKD) 2 —oNeel—— HEIH/HET W

ERNDT —I TCIREHDBLELEN L BRYBES
AROKEITRETBEVIHLDIC BRAIIZEZ BTV ITEH LW



AN 2T — 9 DE[FRAL

W
ot
Gl
=
=
p{*

T — 9 OEARAL

- R @7 P

52

® /O @ o =B
NG . e o ® /
® 72 __ o ol o

® O
e e
ZH3 % 7 BARAT
BEHICRRTE R REMIERETE S

% RET— 5 2RET— 5

T —9 %[ 1R{L L. BECREF R DFER LY
ZHA*ZT(E)RDEREDOIT5



EFRDBREcAVEEZERETBNDREVS

SR ARENHITE AL Bk #E
L X1 X2
KORKET |L| | Xy N X2
BRE¥) ||| M7 |
t X X
— —_ RS | “n | ““nl _| | n2 |
EFBROT— Y Tl
A X1 X2 X p
4 X X X
o R e e S S g
_tn_ _'xnl_ _xn2_ xnp

w: BEA - EXRDBREC-BEBANIML

B Z LR EIW, DB A K E IFALIL,
EI(E)VRDETNDT—IN2EHEBOERLNEAELF

F—9EARAL B AL (E)RO L EEO B VLR LR



« METFITHEWVT, %Z’Eﬁw)ﬂﬂﬁliéﬁi(ﬁﬁﬂ PONLR5FEE
T — 9 MR D FE. TR AT, BF. 75X
=2t &0%dh %,

“https://ja.wikipedia.org/wiki/ % Z " L ') —eKZE

ZE
- — X X | Yz Xe Xy,
. P . « x x x x oo x
= mETsECn 21 22 23 24 2p
E S oo n — . . . : . .
_xnl xn2 xn3 xn4 o xnp |

B SNIE-TEOB I DTIE B P 5
CAIEIEH. REBEIBBRY)




4

E A

s IR DT L
e IMODMIZIFOIFEIZAH—IL - ETYUICLE->TEAIN
<o E7YV 2 UIEHILIZIII0FERIZNOILR - KT 2T
Lo THENIN, ENA D (principal component
analysis, PCA) Y g5 L H % > /=,
“https://ja.wikipedia.org/wiki/ E XD £ Y —EKE

| 890FE DK EELHEE N 1937 &H 5 1942512 | 957 &EINASATIER NS
T—IREBTHOH ERINE P THEEIN EREMD  IBM704(ARI>E2—9)
JEaL—FA>T TV AXEa—I—LHEDLNS | G68EIMEEY TR IZTD
ABC<Y > (D1ET) SPSS | 2% — 2
T—9NE:t » BUARBRADEHE » SZEEMN

Wikipediad ) —ZRek &



Z2EERRTYr N> THLBEBALHFENDH S
Y'OBHETRAVNEZRNEN?

. \Et L->T. EICAVLSNSMEBTFALIRER S
BENRERTRE->TWVWSZ LSV

« TDNREFMD mﬁc%ﬁ% Y. B4k E - TR CEBEBFFE0°
FAHWsnT\WwW5

c ZONHTHERILERCAWVWLNTWVWESEEEYZIDIRIERE
e At I+ —TRHERD %ﬁtmﬁ%$&kﬁ%

c bF - EMTEARN) VI RA)DPBHETHOSEERNTE LTI,
F 7D 247 ¢ Partial Least Squares(PLS)i)‘ﬁ—%E AW
nNTw3

« TDMDFIE

« WHEZIZBITA/N=VF ) T4 DFRROMELR Y., SER
EOMEFEL L TERFOAPEICHVNLGNTWS

“https://ja.wikipedia.org/wiki/ R Foth” % —EKE



TEANY Y T R(EHEARF) I,
¥ - EMDEFTOSLKERT

c TEANY VIR FHEAFLE
« BOEMY, MEtF. MRFE. NI -—VERE. T v1=>
T EDFEICLY . (LED) LFEDEFICE T 5%REE
RLEIETBRHTHS
s TEMAFTRIERTHEONE (Z<DBFE) KEDNDT —F I

L. JRITDIEHE - ﬁﬁw E)E - HF - DFEREEITH 2 LI
ivT ERERDERICEZLRERZ2BHEI S ZENL
%
* 1960FREFHN S IFTOFNFHFICHNIFT T, ITILAF
A RLEDNFRBIZL>TTHY., yEARM) Y IR WD
FAZEIL, DAL FICL->TmHTARWLIE

¢« SPSS I —RINI-DLREIEFETHLZEH S, ZOBRNLERBDOT —F
DI LT S EERTI —RILEDONE LI >DTIE?

“https://ja.wikipedia.org/wiki/zt E1L%F” £ 1) —EKE



A9Fr03IT 2R

e A FROIJTR, AFRO— LB LI
« A FROITREE, T I/ AL RBRHER. RER X\
DFEHIH 000K TNES FORE (A I RTA ~) 2R
BICERT T 52 &

« T
+ Y DEE. WENDEES > TV, ADMR, R LR
BN TILE, BEOWEE CRAELXTV. AR
O—4LTF— 49 BRET S

- IS &R
« RHNDERAMFEDORIAL, MENNAMAV—H—DEE. B
DILBEMIF R CRR R R IZFIAIN TV S

- 2XEREMTOF A
c XD CPLSEZ AV ET—IDaRbrao—FT4 7%
FAWTEEZLREY 23BN




BT IRFIBOA Y RO —LT— %

g+ > 7L

v

| 2BF R AE B

(n=5)
B _/ :F‘\"t_)'}—\:%—b/?](ib
X X Xy Xy, o X p ITHEHREREESH T AV -
o X1 X Xyy Xy Xy, X G R0 — LT
o> N+ | . T . : o
— EXDOM
L _xnl X Xuz o Xy xnp

!

282K (NHME)

Yamamoto et al., "Statistical hypothesis testing of factor loading in principal component analysis
and its application to metabolite set enrichment analysis" BMC Bioinformatics, (2014) 15(1):51.



wEE

771’(1&@( )

10 O
S O
i ¢
ER o ¢ O BEHE
3 ® | 2BFRIMER
(=W
e Or
§ °
/'“)> .
135 10 s 0 5 10 15
First PC score (40.5132%)
BRARETHOERERROKREI JCRIFRICERENTE
LEBERMAREXROKRET

l EROT—ITIIEHOBEAEHENS

W=7 — F DO a[1E L D F

488 | 28F R

Y RATEE(T)

TRETHEVILINICERIICEZSZILEHL WL

cam A R AL

ICEBIS3EMRDRAT(EKRE

)T IRDS



SRV A TDHERKRD D OENTH

7T — 9 OE[ 4k BEAH(EXD)BRRXTANT

’ O BEEE 'Z{%ﬁ € EVS\: (+)
BEREB
_1or O @ | 265FH4ER
S o 8 _
K O ® R
;! O S -
4 ° a -
g _5<O L4 0 /
3 5 S
-) | 2BFFEAE B T
\ S1E % R~ &Y

REEE R | 28RS | 2B R T

YIATEIE(-) ZTIRTEHEH) KEZTTHREY
EREBITTEEMDBRBWI ST Z RN
> ERIF, IR EREXTAVTEELETHEERN



	スライド 1: 多変量解析とは何か
	スライド 2: 単変量解析
	スライド 3: 単変量解析と多変量解析の違い
	スライド 4: 吇成変数とは？　身長と体重から新たな変数を作る
	スライド 5: 元の変数(身長、体重)から新たな変数(体の大きさ)を作る
	スライド 6: 元の変数(身長、体重)から新たな変数(スタイル)を作る
	スライド 7: 主成分分析との関係
	スライド 8: 身長・体重と実際のデータとの違い
	スライド 9: 多変量解析を用いたデータの可視化
	スライド 10: 主成分係数を用いた重要な変数の選び方
	スライド 11: 多変量解析
	スライド 12: 主成分分析
	スライド 13: 多変量解析といっても色々な方法がある どの方法を用いるべきか？
	スライド 14: ケモメトリックス(訇量化学)は、   化学・生物分野での多変量解析
	スライド 15: メタボロミクス
	スライド 16: メタボロミクスの研究例
	スライド 17: 主成分分析を用いたデータの可視化の例
	スライド 18: 絶食マウスでの主成分分析の解析例

